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RESUMO: O presente trabalho apresenta um sistema de previsdo de carga horaria em
curto prazo (sete dias) formado por duas etapas. Na primeira etapa foram escolhidas duas
redes neurais artificiais para prever o consumo diario total em um horizonte de sete dias,
uma rede para os dias uteis e outra para aos dias ndo-uteis, o processo de escolha das redes
passou por uma andlise da estrutura de entrada, da base de dados e do algoritmo de
treinamento. Para gerar as melhores redes utilizou-se o método k-fold crossvalidation. A
segunda etapa ¢ responsavel em fornecer o comportamento da curva de carga, ou seja, a
distribuicdo horaria do consumo diério, para isso utilizou-se o sistema ANFIS (Adaptive
Network-based Fuzzy Inference System) para gerar um Sistema de Inferéncia Fuzzy- SIF
que fornece um coeficiente que representa a fragdo do consumo horario em relagdao ao
consumo diario, para inicializagdo dos modelos optou-se pela comparacdo entre dois
métodos: o método de clusterizagdo subtrativa desenvolvido por Chui S e o método por
inspe¢do onde o SIF ¢ gerado a partir do conhecimento do especialista. Optou-se por estes
modelos devido a facilidade de implementagdo, a capacidade de generalizagdo e resposta
rapida. Os resultados obtidos foram comparados com a bibliografia e mostram que o
modelo desenvolvido tem alta capacidade de generalizagdo e apresenta baixos valores de
MAPE (erro médio percentual), além de utilizar somente dados de carga elétrica como

entrada para as redes e para o sistema ANFIS sem a necessidade de dados climaticos.
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ABSTRACT: This work tackles the development of a hybrid intelligent system joining an
artificial neural network (ANN) based technique and fuzzy logic for short-term load
forecasting in the 7 days ahead. The system is composed by two phases. In the first phase
were chosen two artificial neural network for short-term load forecasting in the 7 days
ahead, a net for the useful and other days for to the holiday days, the process of choice of
the nets went by an analysis of the entrance structure, of the base of data and of the training
algorithm. To generate the best nets the method k-fold cross-validation it was used. The
second stage is responsible in supplying the behavior of the load curve, in other words, the
hourly distribution of the daily consumption, for that the system ANFIS was used
(Adaptive Network-based Fuzzy Inference System) to generate a Fuzzy Inference System
— FIS that supplies a coefficient that represents the fraction of the hourly consumption in
relation to the daily consumption, for initialization of the models she opted for the
comparison among two methods: the method of subtractive clustering and the method by
inspection where FIS is generated starting from the specialist's knowledge. She opted for
these models due to the implementation easiness, the generalization capacity and fast
answer. The obtained results were compared with the bibliography and they show that the

developed model has high generalization capacity and it presents low values of MAPE.
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